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Аннотация. В работе предложен единый подход 
к нескольким вариантам решения задачи о квантифи-
кации кластеров заранее построенного кластерного 
разбиения конечного множества. В результате при-
менения любого из предлагаемых подходов каждый 
кластер получает, вообще говоря, векторные метки. 
Для этого применяется методика, близкая к анали-
зу латентных классов. В первой группе методов, ла-
тентно-объектной, каждый объект отождествляется 
с вектором, координаты которого равны значени-
ям наблюдаемых показателей этого объекта. Во вто-
рой, латентно-показательной, каждый показатель 
заменяется вектором своих значений на всех объек-
тах данного кластера. После этого из пучка получен-
ных на данном кластере векторов выделяется цен-
тральный, наиболее близкий ко всем векторам пучка. 
При латентно-объектном подходе он и объявляется 
векторной меткой кластера. При латентно-показа-
тельном подходе метки разных кластеров получают-
ся имеющими разные размерности. Описаны воз-
можные методы приведения их в единую, числовую, 
форму. Даны также рекомендации по сокращению 
размерности латентно-объектных меток. Рассмотрен 
числовой пример.

Ключевые слова: кластерная переменная, квантифи-
кация кластеров, post-hoc задача кластерного анализа, 
латентный анализ классов

Abstract. The paper proposes a unified approach to 
several variants of solving the problem of quantifying 
clusters of a pre-built cluster partition of a finite set. 
Generally speaking, each cluster gets vector labels when 
any of the mentioned variants are applied. For this 
purpose, a technique close to the analysis of latent classes 
is used. The first latent-object group of methods 
identifies each object with a vector with coordinates 
equal to the of the observed characteristics of this object. 
The second latent-indicative group of methods replaces 
each characteristic of all objects in a given cluster by a 
vector of its values. After that, the central vector being 
the closest to all vectors of the bunch, is selected from 
the bundle of vectors of a given cluster. The latent-
object approach declares such a vector the vector label 
of the cluster. When using the latent-indicative approach, 
the obtained labels of different clusters have different 
dimensions. Thus, possible methods to reduce them to 
the one-dimensional numeric form are provided along 
with the recommendations for reducing the dimensionality 
of data-object labels. A numerical example is considered.

Keywords: cluster variable, cluster quantification, 
post-hoc cluster analysis problem, latent class analysis
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